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需要准备的数据:

在翻译模型中可以初步分为原始数据和新增数据

训练集（Training Set） - train.txt：
训练集是用于训练模型的数据集。模型通过这个数据集学习到数据中的模式和规律。
在训练过程中，模型会尝试最小化损失函数，从而找到最佳参数来预测或分类新的数据点。
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训练集是模型学习的基础，其质量和大小直接影响模型的性能。

[image: image3.png]-ar 1ot = en-ar2axt 7@ pretreatment.py @ trainX.py 7@ translate.py @ trainpy = traintxt

{ten': ‘TEERFERT MA1EMH22 ", ‘en’: 'What should they do in this situation?'}

{ren': “AMAMREAERRNELD . CRRSMGE. ‘en': "People from Henan have a deep emotional attachment to vvvQKVzzz, it's the taste of home."}
{'on': 'BESEEMASHE  SEROSEREMA. *, ‘en’: 'vQKVzzz often include ingredients such as kelp, tofu skin, and daylily Flowers.'}

{'cn': 'RSRMAEESLHIF? ', 'en’: 'What do you call this bird in English?'}

{'cn': '{RAESNfAAZ—%7? ', 'en': 'What do you want to do with your life?'}





验证集（Validation Set） - val.txt：
验证集用于在训练过程中评估模型的性能。它帮助我们调整模型的超参数，如学习率、层数、神经元数量等，以及选择最佳的模型结构。
验证集可以用于早期停止（early stopping），即当验证集上的性能在连续几个训练周期内没有改善时，停止训练以避免过拟合。
验证集还可以用来进行模型选择，比如在不同的模型或不同的训练轮次中选择表现最好的模型

接下来就是训练模型

[image: image4.png]# HAMRE: #AKENtext
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raw_datasets = load_dataset( path: "text
data_files={"train": "txtPath/train.txt",
“validation®: "txtPath/val.txt"}





首先是要加载刚才处理好的数据

[image: image5.png]use_fast: True -> RESAH: False -> EFFAH
tokenizer = AutoTokenizer.from_pretrained(model_checkpoint, use_fast=True)



AutoTokenizer.from_pretrained方法是huggingface的预训练模型配套的分词器（Tokenizer）

Tokenizer就是一个分词器实例
[image: image6.png]# EXSEES

def preprocess_function(entries): 14%
# BR#EE. BtifeaturetextMigfdict, £MUEESMEDIIE
inputs = [eval(en) [source_lang] for en in entries[*text*]]
targets = [eval(en)[target_tang] for en in entries[*text"]]
# ARES®RESAE: BATR B kToimaAT
model_inputs = tokenizer(inputs, nax_length=e4, truncation=True)
# AENEERESEE: fADK4 BHETMAT
with tokenizer.as_target_tokenizer():

labels = tokenizer(targets, max_length=64, truncation=True)

# 877
model_inputs[*labels"] = labels[*input_ids*]

return model_inputs




这是具体分词方法

Max_length=64,truncation=true,的意思是当token数量多于64的时候,会发生截断

这个截断的作用是确保信息不会过长,导致模型注意力机制可能无法正确地处理整个序列，造成模型输出不准确

[image: image7.png]# EmpEENHESE]

' ' 'batched=True: %S ERFTHRAMRTHE "

tokenized_datasets = raw_datasets.map(preprocess_function, batched=True)
print (tokenized_datasets)




接下来加载预训练模型

[image: image8.png]# mEIISEE
model = AutoModelForSeq2SeqLh. fron_pretrained(model_checkpoint)
print(model is None)




加载本地数据之后这里可以找一个已训练的模型来进行微调,这里可以使用远程仓库,如果下载到本地的话也可以直接训练本地的模型.

[image: image9.png]# BEllSBH eval_strategy

batch_size = 8

args = Seq2SeqTrainingArgunents(
*./test-translation®
eval_strategy="epoch®,
learning_rate=2e-5,
per_device_train_batch_size=batch_size,
per_device_eval_batch_size=batch_size,
weight_decay=0.61,
save_total_limit=3, # ESREMBLH
nun_train_epochs=18,
predict_with_generate=True,
pl6=False,

evaluation_strategy]





含义:

模型路径

评估策略(表示每个训练周期结束后进行评估)
学习率(梯度下降时的更新幅度)
训练集训练批次(GPU上处理8个样本)
验证集训练批次
权重衰减值(防止过拟合)
模型检查点(选择3个最好的模型检查点进行保存)
训练周期
True使用模型的生成 False解码器的输出
是否使用混合精度(NVIDIA GPU)
[image: image10.png]# Falls
os.environ[ ' CUDA_VISIBLE_DEVICES']

trainer = Seq2SeqTrainer(
nodel,
args,
train_dataset=tokenized_datasets[*train"],
eval_dataset=tokenized_datasets[*validation],
data_collator=data_collator,
tokenizer=tokenizer,

conpute_netrics=compute_metrics
)

‘trainer.train()




Seq2SeqTrainer 类用于训练序列到序列的模型

在他的构造函数中传入了

模型

模型参数

训练集数据

验证集数据

数据收集器

分词实例

评估函数

[image: image11.png]# EXREAE EADLevig
metric = load_metric(*sacrebleu*)




[image: image12.png]# EX R T
def compute_metrics(eval_preds): 14F%
preds, labels = eval_preds
if isinstance(preds, tuple):
preds = preds[o]
decoded_preds = tokenizer.batch_decode(preds, skip_specisl_tokens=True)

# fiR1labels=-100, AR 1abel REERBHI . [i%Mpad_token_idZ#iTHA
abels = np.where(labels != -100, labels, tokenizer.pad_token_id)
decoded_labels = tokenizer.batch_decode(labels, skip_special tokens=True)

# BN ESILERESnetric. computeRi A MR

print(“type(decoded_preds)=", type(decoded_preds))

print(“type(decoded_labels)=", type(decoded_labels))

decoded_preds, decoded_labels = postprocess_text(decoded_preds, decoded_labels)

result = metric.compute(predictions=decoded_preds, references=decoded_labels)
result = {"blev": result["score"]}

prediction_lens = [np.count_nonzero(pred
result[*gen_ten"] = np.mean(prediction_lens)

result = {k: round(v, 4) for k, v in result.items()}
print(*result is as follo
print(result)

‘tokenizer.pad_token_id) for pred in preds]





[image: image13.png]result is as follow:

{'blev’: 27.4597, 'gen_len': np.float64(15.8333)}
{’eval_loss': 1.144106388092041, 'eval_bleu’: 27.4597, 'eval_gen_len': 15.8333, 'eval_runtime': 15.0552, 'eval_samples_per_second': 0.797, 'eval_steps_per_second’: 0.133, 'epoch': 8.6}
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type(decoded_labels)= <class 'list'>





'bleu': 27.4597,机器翻译输出与人类翻译之间的相似度,这个数值是越高越好的(0~100)
'gen_len':np.float64(15.8333)模型分词之后的平均长度(训练的时候设置,结合实际数据算的)
'eval_loss': 1.144106388092041,损失函数的平均值,越低越好接近0才最棒,随着训练增多可以看到这个数是越来越小的
'eval_bleu':27.4597,
'eval_gen_len':15.8333,

'eval_runtime':15.0552,评估效率时间,短一点比较好
'eval_samples_per_second': 0.797,每秒处理样本数量,高的说明你机器牛逼
'eval_steps_per_second': 0.133, 每秒处理单步的时间,也是说明设备牛逼的点
'epoch': 8.0训练周期(训练的时候设置的)
最后就是使用这个模型了

[image: image14.png]# MEADASTE

def load_model(tokenizer_name: str, model_name: str): 2%
tokenizer = MarianTokenizer.from_pretrained(tokenizer_name)
model = MarianHTHodel.from_pretrained(model_name).to(device)
return tokenizer, model

# BHE@E
def translate(text: str, tokenizer, model): 2%
# HHIA AR Ntoken
inputs = tokenizer([text], return_tensors="pt*, padding=True, truncation=True).to(device)
# ERBIER
translated = model.generate(x*inputs)
# HENEEATtoken AN E
return tokenizer.decode(translated[6], skip_special tokens=True)

# AXEFRHY
> def en_to_zh(english_text: str):L..

# REHERIET

def zh_to_en(chinese_text: str): 14
#2h_en_tokenizer, zh_en_model = load_model("Helsinki-NLP/opus-nt-zh-en*, *Helsinki-NLP/opus-mt-zh-en*)
zh_en_tokenizer, zh_en_model = load_model( tokenizer name: *test-translation/checkpoint-40%, 'model name: “test-translation/checkpoint-40%)
return translate(chinese_text, zh_en_tokenizer, zh_en_model)




最后看一下结果
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可以看到已经识别到了新词vvvQKVzzz=河南烩面就已经翻译出来了

不过还存在的问题就是”吃”这个字没办法直接翻译出来

从中也发现一些规律:

当0~2个”吃”的时候不输出eat

之后每多输入两个”吃”才会输出一个eat
